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Аннотация. Текущие геополитические события, зафиксированные экономические кризисы и неопределенности 
очерчивают грани нового мирового порядка, в котором знания о способах повышения предсказуемости, управ-
ления рисками и предотвращения кризисов очень важны и более чем необходимы. Хотя причины кризисных 
проявлений и экономической нестабильности различны, последствия почти одинаковы։ рост безработицы, 
снижение уровня жизни населения, колебания курсов национальных валют, сбои в цепочках поставок, 
инфляция и др. Поэтому внедрение и использование систем раннего предупреждения о кризисах стало важной 
частью разработки политики со стороны правительств стран мира. Эволюция моделей раннего предупреждения 
о кризисах и методологические различия по сравнению с предыдущими десятилетиями очевидны. Они разли-
чаются по содержанию и хронологии. В данной статье представлены методологические подходы, принципиаль-
ные отличия и современные методы моделирования систем раннего предупреждения кризисов, имеющиеся в 
профессиональной литературе. 
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Abstract. The current geopolitical developments, recorded economic crises and uncertainties outline the edges of the 
new world order, in which knowledge about how to increase predictability, manage risks and prevent crises is more than 
important and very necessary. Although the causes of crisis manifestations and economic instability are different, the 
consequences are almost the same: increase in unemployment, decline in the standard of living of the population, 
fluctuations in national currencies, disruptions in supply chains, inflation, etc. Therefore, the implementation and use of 
early warning systems for crises has become an important part of of the effective policy-making toolkit for 
governments. The evolution of models of crisis early warning systems and methodological differences compared to 
previous decades are evident. They differ in terms of content and chronology. This article presents the methodological 
approaches, fundamental differences and modern methods of crisis of early warning system models available in the 
professional literature. 
Keywords: Signal approach of crisis, binary recursive trees, credit gaps, early warning systems, policy makers 
 

Ներկայիս աշխարհաքաղաքական զարգա-
ցումները, արձանագրված տնտեսական 
ճգնաժամերն ու անորոշությունները՝ ուրվա-
գծում են նոր աշխարհակարգի եզրերը, որում 
կանխատեսելիության բարձրացման, ռիսկերի 
կառավարման և ճգնաժամերի կանխարգելման 
ուղիների վերաբերյալ գիտելիքներն առավել քան 
կարևոր են և խիստ անհրաժեշտ։ Տնտեսա-

գիտության ոլորտում 2022 թ.-ին Նոբելյան 
մրցանակի շնորհումը տնտեսագետներ Բեն 
Բեռնանկեին, Դուգլաս Դայմոնդին և Ֆիլիպ 
Դաբվիգին «Բանկեր և ֆինանսական ճգնա-
ժամեր» թեմայի ուսումնասիրության համար, 
որում հեղինակները հստակեցնում էին, թե ինչով 
է կարևորվում բանկային համակարգի դերը 
ճգնաժամերի ժամանակ և ինչու պետք է 
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կանխվի դրանց «փլուզումը» [1], վկայում են 
տնտեսական ճգնաժամերի կանխատեսելիու-
թյան և դրանց վաղաժամ ազդեցությունների 
գնահատման արդիականությունն ու կիրառման 
նոր հնարավորությունների անհրաժեշտու-
թյունը։   

Չնայած ճգնաժամային դրսևորումներն ու 
տնտեսական անկայունությունների սկզբնավոր-
ման պատճառները տարբեր են, սակայն 
հետևանքները գրեթե նույնաբովանդակ են. 
գործազրկության աճ, բնակչության կենսա-
մակարդակի անկում, ազգային արժույթների 
տատանումներ, մատակարարումների շղթա-
ների խաթարումներ, գնաճ և այլն։ Այս հա-
մատեսքտում, երկրների կառավարությունների 
համար քաղաքականության մշակման 
արդյունավետ գործիքակազմի կարևորագույն 
մաս է դարձել ճգնաժամերի վաղաժամ 
ազդանշման համակարգերի (Այսուհետ՝ ՎԱՀ) 
ներդրումը և կիրառումը։ Այսօրինակ ՎԱՀ 
մոդելները լայն կիրառություն են ստացել 
միջազգային կազմակերպությունների, առանձին 
երկրների կենտրոնական բանկերի կամ այլ 
քաղաքականություն մշակող մարմինների 
կողմից։ Դրանք իրենց արդյունավետությունը 
ապացուցել են ինչպես Ասիական երկրների 
ճգնաժամերի, այնպես էլ 2008 թ.-ի հա-
մաշխարհային տնտեսական ճգնաժամի 
ժամանակ։   

Նախորդող տասնամյակների ընթացքում 
ՎԱՀ մոդելների էվոլուցիան և մեթոդական 
տարբերությունները ակներև են։ Դրանք տար-
բերվում են բովանդակային և ժամանակա-
գրական առումներով. եթե սկզբնական 
շրջանում (նաև ցուցանիշների սահմանափակ 
հասանելիության պատճառով) դրանք կենտրո-
նացած էին ցուցանիշների շեմային մակար-
դակների սահմանման և ազդանշանային 
սկզբունքի կամ մոտեցման վրա, ապա 
ներկայումս այդ համակարգերը մշակվում են 
հիմքում ունենալով արհեստական բանակա-
նության, մեքենայական ուսուցման տարա-
տեսակ գործիքակազմեր։ Այս զարգացումներից 
անմասն չի մնացել նաև Հայաստանը։ ՎԱՀ 
մոդելի մշակման փորձ արվել է ՀՀ կենտրո-
նական բանկի կողմից, սակայն այն կենտրո-
նացել է միայն արժութային ճգնաժամերի 
կանխատեսման վրա։ Այդ թվում, հիմնվելով  
ազդանշանային մոտեցման և դասակարգում-
ների ծառերի մեթոդի վրա։ Ազդանշանային 
մոտեցման կիրառման համատեքստում օգտա-
գործվում են 20 փոփոխականներ, սահմավել են 
դրանց շեմային/կրիտիկական մակարդակները, 
և մշակվել է համակցված ինդեքս և այս ամենի 
արդյունքում գնահատվել է ճգնաժամի տեղի 
ունենալու հավանականությունը։ Դասակար-
գումների ծառի օգնությամբ դիտարկվում են 

ինչպես Հայաստանի տվյալները, այնպես էլ 
Հայաստանի հետ համադրելի երկրների 
տվյալները [2]։ Մեկ այլ հետազոտության 
շրջանակներում տնտեսագետների կողմից փորձ 
է արվել վաղ ազդանշման մոդելների կիրառմամբ 
գնահատել ՀՀ տնտեսության վրա բացադաբար 
ազդող գործոնների համար շեմային մակար-
դակների գնահատումը [3], որի շրջանակներում 
սակայն հեղինակնրը սահմանափակվել են 
Հայաստանի համար արժութային և պարտքային 
ճգնաժամերի ուսումնասիրությամբ և սահմա-
նափակ գործոնների համար շեմային մակար-
դակների գնահատմամբ։ Եղել են նաև այլ մոտե-
ցումներ, օրինակ Թ. Մկրտչյանի կողմից 
կիրառվել է Համաշխարհային բանկի մեթոդա-
կան դասակարգմամբ նույն եկամտի խմբի մեջ 
գտնվող երկրների համար ցուցանիշների 4 
միջակայքերի սահմանման հնարավորությամբ 
[4] ։  

Տնտեսական ճգնաժամերի վաղաժամ 
ազդանշման համակարգերի մշակման էվոլու-
ցիային և սերունդներին անդրադարձել ենք մեր 
նախորդ հրամապարակումներում [5], որտեղ 
արտացոլված գրականության ուսումնասիրու-
թյունները վկայում են, որ արժութային ճգնա-
ժամերի մեզ հայտնի տեսական մոդելներում 
կան մի շարք հիմնարար տարբերություններ [6]։ 
Մասնավորապես, ըստ մեթոդական հիմքերի և 
մոտեցումների առանձնացրել ենք 4 հիմնական 
մոտեցումներ։ 

Այս մոտեցումների մեծամասնությունը 
հաստատվել է` հիմնվելով հեղինակների կողմից 
ընտրված մոդելի բնութագրերի վրա [7]: 
Գործնականում լայն տարածում են գտել 
պարամետրային (ռեգրեսիայի վրա հիմնված) և 
ոչ պարամետրային (ազդանշանային մոտեցում) 
մեթոդները։ Այդ թվում, գոյություն ունեցող 
մոտեցումները տարբերվում են յուրաքանչյուրի 
մեթոդական հիմքերի, հիմնական առանձնա-
հատկությունների ու բնորոշ գծերի։ Ստորև 
կներկայացվեն ՎԱՀ մոդելների տեսակներն ըստ 
մոտեցումային և մեթոդական տարբերու-
թյունների։ 

 Ազդանշանային մոտեցում  
Ֆինանսական ճգնաժամերը կանխատե-

սելու ՎԱՀ մոդելների մշակման համար օգտա-
գործված առաջին մեթոդը Կամինսկու, 
Լիսոնդոյի և Ռեյնհարթի (ԿԼՌ) կողմից 
ներդրված ազդանշանային մոտեցումն է [8], 
որում հեղինակները հաշվի են առնում տնտե-
սական խոցելիությունների շեմային ցուցանիշ-
ները և վերածում դրանք երկուական ազդա-
նշանների. ճգնաժամին նախորդող ժամանակա-
շրջանի յուրաքանչյուր փոփոխականի միջին 
մակարդակը (կամ աճը) համեմատվում է կայուն 
ժամանակաշրջանի ցուցանիշների հետ: Եթե 
ճգնաժամին նախորդող ժամանակահատվածում 
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մեկը, որի վրա հիմնվելով հետագայում մի շարք 
տնտեսագետներ զարգացրեցին այն։ Այս 
մոտեցման թույլ կողմը վիճակագրական 
նշանակության համար առանձին փոփոխա-
կանները ստուգելու անկարողությունն է՝ վաղ 
նախազգուշացման փաստարկների և ճգնա-
ժամային ցուցիչների միջև երկուական կապի 
պատճառով: Ազդանշանային մեթոդը ոչ պարա-
մետրային մոտեցում է, որը սովորաբար միա-
կողմանի է և թույլ չի տալիս փոփոխականների 
վիճակագրական նշանակության մակարդակի 
փորձարկում իրականացնել:  

Բորիոն և Լոուն 2002 թ.-ին [10] ուսումնա-
սիրել էին ակտիվների գների և վարկերի դերը 
մինչճգնաժամային ժամանակահատվածում։ 
Մինչ Կամինսկին և Ռեյնհարթը հիմնականում 
կենտրոնացել են նախորդ տասներկու ամսվա 
ցուցանիշների հորիզոնի վրա, Բորիոն և Լոուն 
տվյալները դիտարկում էին որպես Հոդրիկ-
Պրեսկոտ (HP) ֆիլտրով հաշվարկված միտումից 
շեղումներ: Բացի այդ, նրանք ուսումնասիրում 
են ցուցիչների ազդանշանային կարողությունը 
տարբեր հորիզոնների համար, մասնավորապես՝ 
ճգնաժամից մեկ, երկու և երեք տարի առաջ: 
Արդյունքում, նրանք իրականացնում էին 
ցուցանիշների այնպիսի վերլուծություն, որտեղ 
ազդանշան է տրվում, եթե երկու ցուցիչ 
միաժամանակ խախտում են իրենց համա-
պատասխան շեմային/կրիտիկական արժեքները: 
Բորիոն և Դրեհմանը 2009 թ.-ին շարունակում 
են ընդլայնել ազդանշանային մոտեցման հետ 
կապված մեթոդաբանությունը: Ի թիվս այլ 
արդիականացումների, նրանք ներկայացնում են 
երկու նոր մեթոդ՝ օպտիմալ շեմային արժեքները 
գտնելու համար: 2014 թ.-ին Դրեհմանը և 
Ջուսելիուսը առաջ են քաշել ազդանշանային 
մոտեցման նոր մեթոդ՝ AUROC-ը [11] անվամբ, 
որը հիմնված է արժեքների կատարողականի 
վրա: Ըստ այս մոտեցման, եթե ցուցանիշի 
շեմային արժեքները տարբեր են, ճիշտ և սխալ 
ազդարարված ճգնաժամերի համապատասխան 
թիվը նույնպես կարող է տատանվել, և այս  
մեթոդը գնահատում է ցուցիչները, որոնք 
հիմնված են բոլոր շեմային արժեքների համար 
ազդարարող ճգնաժամերի արդյունքային 
ցուցանիշների կատարողականի վրա: Այն 
ենթադրում է երեք չափորոշիչի առկայություն. 
դրանք են ցուցանիշի ժամանակացույցը, 
կայունությունը և դասակարգումը: Այս 
չափանիշների կիրառմամբ բացահայտվել է 
կապը մասնավոր վարկերի և ՀՆԱ-ի միջև, որը 
չափվում է որպես միտումից շեղում և 
հաշվարկվում է միակողմանի Հոդրիկ-Պրեսկոտ 
ֆիլտրի միջոցով։ Այն դրսևորում է լավագույն 
ազդանշանային արդյունավետությունը առավել 
երկար հորիզոնների համար [11]։ 

2020 թ.-ին Դրեհմանը և Յեթմանն օգտա-
գործելով 1970-ից մինչև 2017 թվականների 
եռամսյակային տվյալների ընդլայնվող 
նմուշները 41 տնտեսությունների համար, 
պարզել են, որ իրական ժամանակում գծային 
կանխատեսումների վրա հիմնված վարկային 
ճեղքերը վատ են գործում, երբ հիմնված են 
երկրի առ երկիր գնահատման վրա։ Սակայն երբ 
գնահատումներն իրականացվում են պանելային 
գնահատականների կիրառմամբ և բոլոր 
տնտեսությունների համար սահմանվում են 
միանման գործակիցները, գծային 
կանխատեսումները ավելի արժեքավոր են 
դառնում։ Այս մեթոդի կիրառումը  որոշ ավելի 
մեծ բարելավումներով կենտրոնացած են 2000 
թվականից հետո և զարգացող շուկայական 
տնտեսությունների համար գնահատումների 
իրականացման վրա: Այնուամենայնիվ, այս 
ուղղությամբ բարելավման գործնական 
նշանակությունը սահմանափակ է, քանի որ 
ինչպես արտացոլված է վերոնշյալ 
ուսումնասիրության մեջ, ավելի քան տասը 
տարվա հորիզոնում քաղաքականություն 
մշակողները կարող էին միջին հաշվով ակնկալել 
մեկով պակաս սխալ ահազանգ [12], ինչը 
քաղաքականության մշակման տեսանկյունից 
էական բարելավում չի կարող համարվել։  

 
 Դիսկրետ–կախյալ փոփոխականի 

մոտեցում (Logit/Probit մոդելներ) 
Դիսկրետ-կախյալ փոփոխականով մոդել-

ների հիմնադիրներն են Էիչենգրինը [13], Ռոզը և 
Ֆրանկելը [14], որոնք ճգնաժամի կանխատես-
ման հիմքում դրեցին դրա հավանականությունը։ 
Ինչպես ազդանշանային մոտեցման դեպքում, 
այնպես էլ այս դեպքում, արժութային ճգնաժամի 
ցուցիչը ստանում է  0 կամ 1 արժեքը, և մոդելը 
որոշում է ճգնաժամի հավանականությունը՝ 
սահմանափակ կախյալ փոփոխական ռեգրե-
սիոն մոդելների օգտագործմամբ։ Մասնավորա-
պես, Ֆրանկելի և Ռոուզի (1996 թ.) կողմից 
առաջ քաշված պրոբիտի ռեգրեսիոն վերլու-
ծության հիման վրա, Բերգը և այլք. (1999 թ.) 
օգտագործել են այս մոդելի ճշգրտումը բացատ-
րական փոփոխականներով, որոնք չափվում են 
տոկոսային արտահայտությամբ [15]: 
Լոգիտ/պրոբիտ մոդելների կիրառմամբ օգտա-
գործվող այս մեթոդը արժութային ճգնաժամի 
հավանականությունը գնահատում է սահմա-
նափակ կախյալ փոփոխականի ռեգրեսիոն 
մոդելների օգտագործմամբ։  Համեմատելով 
ազդանշանային մոտեցմամբ կառուցված մոդել-
ները պրոբիտ մոդելների հետ, Բերգը և 
Փաթիլիոն ցույց տվեցին, որ պրոբիտ մոդելներն 
ավելի լավ են կանխատեսում ճգնաժամերը [16] ։ 
Արժութային ճգնաժամի հավանականությունը 
մեծանում է, երբ երկկողմ իրական փոխարժեքը 
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գերագնահատված է տրենդի համեմատ, պա-
հուստների և արտահանման աճը ցածր է, իսկ 
M2 ագրեգատի և պաշարների աճի հարա-
բերակցությունը բարձր։ Բերգը և Փաթիլիոն 
պնդում էին, որ ընթացիկ հաշվի մեծ դեֆիցիտը 
և M2-ի և պահուստների բարձր հարաբե-
րակցությունը կարևոր ռիսկի գործոններ են:  

Ընդհանուր առմամբ, այս մոդելները (սահ-
մանափակ կախյալ փոփոխականով) կառուց-
վում են հիմնվելով էկոնոմետրիկ լոգիտ/պրոբիտ 
մոդելների վրա, որոնցում ճգնաժամի առաջաց-
ման մասին ազդարարող կախյալ փոփոխականը 
հաշվարկվում է արտարժույթի շուկայում ճնշ-
ման ցուցիչի հիման վրա, իսկ տնտեսական և 
ֆինանսական ցուցանիշները փոփոխականներ 
են, որոնք բացատրական դեր ունեն։ Այս մոդելի 
առավելությունն այն է, որ այն հնարավորություն 
է տալիս չափել յուրաքանչյուր բացատրական 
փոփոխականի ազդեցությունը ճգնաժամի հա-
վանականության վրա (Ֆրանկել և Ռոուզ, 1996 
թ., կամ Բեւսեր և Ֆրատչեր, 2002 թ.)։  Բազմակի 
փոփոխականներով լոգիտ մոդելի կառուցումը 
ենթադրում է հետևյալ փուլերը [17; 18].  

 Արտարժույթի շուկայի ճնշման ցուցիչի 
հաշվարկ.  

 Արժութային ճգնաժամի ցուցիչի հաշվարկ, 
 Ճգնաժամային ցուցանիշի հաշվարկ 

(բազմակի), 
 Մոդելի մոտարկումը բազմանդամ լոգիտ 

տիպի էկոնոմետրիկ մեթոդի կիրառմամբ. 
 Արժութային ճգնաժամի ազդարարման 

օպտիմալ շեմի սահմանում։ 
Այս ցուցանիշները հնարավորություն են 

տալիս սահմանել ճգնաժամային միջակայք, որը 
ըստ Ֆրատչերի՝ ներառում է ոչ միայն արժույթի 
վրա ազդող հարձակումները (Կենտրոնական 
բանկերին ստիպելով հրաժարվել ֆիքսված 
համակարգից) [19], այլ նաև արտաքին խոցե-
լիության ռիսկերը, երբ արժութային իշխանու-
թյան ձեռնարկած միջոցները կամ երկրի բա-
րենպաստ արտաքին իրավիճակը հնարավո-
րություն են տվել խուսափել արժութային 
ճգնաժամից։ 

Բազմակի փոփոխականներով լոգիտ մոդելի 
կառուցման համար օգտագործվում են այն 
բացատրական փոփոխականները, որոնք կարող 
են նկարագրել երկրի արտաքին, ֆինանսական 
և տնտեսական վիճակը։  

 
Աղյուսակ 1. Մոդելում կիրառվող ցուցանիշները և հիմնական փոփոխականները՝ 

Ցուցանիշ Փոփոխական 
Արտաքին 
մրցունակություն 

գերագնահատված փոխարժեքը, ընթացիկ հաշիվը, արտաքին հաշվեկշիռը, 
ներմուծման և արտահանման հարաբերակցությունը` բացարձակ 
մեծությամբ և աճի տեմպը: Իրական փոխարժեքի փոխարեն արդյունավետ 
փոխարժեքի կիրառումը հիմնավորված է արտաքին մրցունակության հետ 
կապված խնդիրների վերհանման անհրաժեշտությամբ և առաջարկում է 
ֆիքսված փոխարժեքով տնտեսությունները գնահատելու 
հնարավորություն։ 

Արտաքին 
գործոնների 
ազդեցություն 

Կարճաժամկետ պարտքի և պահուստների, ընդհանուր պարտքի և 
պահուստների հարաբերակցությունը, ինչպես նաև կարճաժամկետ 
պարտքի աճի տեմպը։ 

Ներքին 
տնտեսական 
ցուցանիշներ 

ՀՆԱ-ի իրական աճ, բյուջեի դեֆիցիտ, գնաճի մակարդակ 

Ֆինանսական 
ցուցանիշներ 

Մասնավոր հատվածում վարկերի արժեքը, պետական մակարդակով 
վարկերի արժեքը, մասնավոր հատվածում բանկային ավանդների արժեքը. 

Աղտոտվածության, 
խարխլման 
ցուցանիշներ 

Բանկային համակարգի խարխլման ցուցիչ 

 
Աղտոտվածության, խարխլման ցուցանիշ-

ներից է բանկային համակարգի խարխլման 
ցուցիչը հաշվարկվում է Ֆրատչերի կողմից 
առաջարկված մեթոդի կիրառմամբ. 

CB 	 , 

 
որտեղ Fdi-ն ներկայացնում է d երկրի կողմից i 
երկրին տրամադրված վարկերը, իսկ Fd-ն 
ներկայացնում է d երկրի կողմից տրված 

ընդհանուր վարկերը: d-ն զարգացած 
տնտեսություններ ունեցող երկրներ են, մինչդեռ i, j 
(i ≠ j) զարգացող երկրներ են: Այս ցուցանիշի 
մեկնաբանությունը հիմնված է ընդհանուր 
փոխատուի էֆեկտի վրա. եթե j երկրում տեղի է 
ունենում արժութային ճգնաժամ, և j երկրի 
նկատմամբ d երկրի պարտքի աստիճանը բարձր է, 
ապա հավանականությունը մեծանում է, որ d 
երկիրը կհրաժարվի երկարաձգել պարտքը կամ 
հանել i երկրում ներդրված կապիտալը:  
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Բուսիերը և Ֆրանչերը (2006 թ.) մշակել են 
բազմակի փոփոխականներով ռեգրեսիոն լոգիտ 
ՎԱՀ մոդել, որի միջոցով հնարավոր է տարբե-
րակել կայուն, ճգնաժամային և հետճգնա-
ժամային ժամանակաշրջանները [20]: Նրանք 
ցույց տվեցին, որ զարգացող շուկայական 
տնտեսություններում ֆինանսական ճգնաժամի 
պարագայում բազմանդամ լոգիտ մոդելն ավելի 
լավ է կանխատեսում, քան երկանդամ մոդելը: 
Հաշվի առնելով ծախսերի ֆունկցիան Բուսիերն 
ու Ֆրանչերը [19] առաջարկում են հետևյալ 
բանաձևը՝ 

∗ 1 ∗ 	 , 
 

որտեղ T-ը հավանականության շեմն է. PCN-ն 
ճգնաժամի ազդանշան տալու հավանականությունն 
է. Ө-ն ճգնաժամի մասին չազդարարելու արժեքն է 
կամ ռիսկից խուսափելու աստիճանը: 

 
Բեքմանը և մյուսները (2007 թ.) համե-

մատելով պարամետրային և ոչ պարամետրային 
ՎԱՀ-երը՝ օգտագործել են 20 երկրների 
տվյալները 1970 թվականի հունվարից մինչև 
1995 թ.-ի ապրիլն ընկած ժամանակահատ-
վածում: Նրանք գտնում էին, որ պարամետրային 
ՎԱՀ-ն ավելի լավ է գործում, քան ոչ պարա-
մետրայինը։ Այնուամենայնիվ, ինչպես նշել են 
Քենդելոնը և մյուսները (2012 թ), այս ուսում-
նասիրություններում ճգնաժամի հավանակա-
նության սահմանային արժեքի ընտրությունը 
կամայական է: Քոմելին (2013 թ.) համեմատելով 
պարամետրային և ոչ պարամետրային ՎԱՀ-ի 
կատարողականը արժութային ճգնաժամերի 
համար 28 զարգացող շուկայական տնտեսու-
թյուններում՝ գտնում էր, որ ի տարբերություն ոչ 
պարամետրային ՎԱՀ-ի, պարամետրայինն 
արձանագրում է գերազանց արդյունքներ: 

Ֆրանկելը և Ռոուզը այս մոտեցման հիման 
վրա զարգացող երկրների արժութային ճգնա-
ժամերի մոդելավորման համար օգտագործեցին 
1971-1992 թթ.-ի ընթացքում 105 երկրներին 
համապատասխանող տարեկան տվյալներ, ըստ 
որի՝ ուղղակի օտարերկրյա ներդրումների ցածր 
մակարդակը, նվազեցված միջազգային պա-
հուստները, ներքին վարկերի կտրուկ աճը, 
արտաքին մեծ տոկոսադրույքները և իրական 
փոխարժեքի գերագնահատումը մեծացնում են 
արժութային ճգնաժամի հավանականությունը։  

 Ճգնաժամերի կանխատեսման ժամա-
նակակից այլ մոտեցումներ 

Վերջին տարիներին մասնագիտական գրա-
կանությունում ճգնաժամերի կանխատեսման 
գործընթացում տարածում են գտել նաև 
մեքենայական ուսուցման մի շարք մոդելների 
կիրառումը։ Դրանցից են երկուական ռեկուրսիվ 
ծառերը, պատահական անտառները, ծայրահեղ 
պատահականացված ծառերը, օժանդակ 

վեկտորային մեքենաները (SVM), արհեստական 
նեյրոնային ցանցերը և այլն: Հատկանշական է, 
որ մի շարք հեղինակների համար մեքենայական 
ուսուցման այս մոդելները մեծամասամբ ունեն 
ճգնաժամերի կանխատեսման հզոր ներուժ և 
երբեմն կարող են նույնիսկ գերազանցել 
լոգիստիկ ռեգրեսիային [21]։ 2021 թ.-ին Եվրո-
պական կենտրոնական բանկի փորձագետները 
ֆինանսական ճգնաժամի կանխատեսման 
համար մշակել են վաղ ազդանշման մոդելներ 
կիրառելով մեքենայական ուսուցման տեխնիկա 
1870–2016 թթ.-ի ընթացքում 17 երկրների 
մակրոֆինանսական տվյալների վրա: Արդյուն-
քում, ըստ այդ ուսումնասիրության, մեքե-
նայական ուսուցման ոչ գծային մոդելների մեծ 
մասը գերազանցում է լոգիտ/պրոբիտ մոդելների 
արձանագրված արդյունքները, իսկ որոշ 
դեքերում նաև կանխատեսումների ժամանակ 
առավել արդյունավետ կարող է լինել: 

Ի տարբերություն ազդանշանային մոտեց-
ման, երկուական ռեկուրսիվ ծառերի (BRT, 
binary recursive tree) մեթոդը, որը ևս ոչ 
պարամետրային մոտեցում է, միաժամանակ 
գնահատում է բազմաթիվ ցուցանիշներ: Այն 
հատկապես հարմար է ֆինանսական 
ճգնաժամերի դեպքում, քանի որ կարող է 
հայտնաբերել բազմաթիվ փոփոխականների 
միջև էնդոգեն փոխազդեցությունները [22]: Մեկ 
այլ առավելությունն այն է, որ այս մեթոդով 
կարելի է հայտնաբերել ոչ գծային փոփոխական 
անոմալիաներ` հատկապես օգտակար են 
տարբեր ճգնաժամերի վերլուծության համար, 
որոնք կարող են ունենալ տարբեր գործոններով 
պայմանավորված մի քանի ընդհանուր խոցելի 
կողմեր: Դասակարգումների և ռեգրեսիոն 
ծառերի վերլուծության մեթոդաբանությամբ 
կազմվում է երկուական արդյունքի կանխա-
տեսման կանոնների հաջորդականություն, որը 
կարելի է պատկերել ծառի տեսքով:1 Այս 
մոտեցումը կիրառվել է Գոշի և Գոշի (2003) կող-
մից արտարժութային ճգնաժամերի, Դուտա-
գուպտայի և Քեշինի կողմից (2008 թ.) բանկային 
ճգնաժամի և սուվերեն պարտքի ճգնաժամերի 
համատեքստում Մանասի և մյուսների կողմից 
(2003 թ.) [23]: Այնուամենայնիվ, կան որոշակի 
թերություններ, որոնք կապված են երկուական 
ռեկուրսիվ ծառերի (BRT) մոտեցման հետ: Նախ, 
ոչ պարամետրային գնահատումը նշանակում է, 
որ վստահության միջակայքերը համակցված չեն 
կանխատեսումներին: Երկրորդ, ալգորիթմի 
ռեկուրսիվ բնույթը կարող է հանգեցնել 
գերհամապատասխանության, և արդյունքում 

                                                      
1 Այս մեթոդը մշակվել է Բերքլիի վիճակագիրների կողմից 
(Breiman, Stone), Սթենֆորդ (Ֆրիդման), և UCSD (Ohlsen) 
և կիրառվել է մի շարք ոլորտներում, ներառյալ բժշկություն, 
օթերևութաբանություն, գովազդ և վարկային դեֆոլտի 
գնահատում։ 



120 

ծառերը կարող են աճել և դառնալ չափազանց 
բարդ՝ սակավ տեղեկատվական բովանդա-
կությամբ: Այս մեթոդի բարդ արդյունքների 
խնդիրը քաղաքականություն մշակողների 
տեսանկյունից դարձնում է ոչ կիրառական, 
քանի որ հնարավոր չէ վերահսկել կամ ազդել 
ընթացքի յուրաքանչյուր փոփոխականի վրա՝ 
առանց տնտեսական զգալի խաթարումների։ 
Այս գործոնները կարող են բացատրել, թե ինչու 
երկուական ռեկուրսիվ ծառերի մոտեցումը 
լայնորեն չի ընդունվել համակարգող մարմին-
ների կողմից, և ինչու է լոգիտ մոտեցումը շարու-
նակում մնալ ամենաարդյունավետներից մեկը։ 

Արհեստական բանականության վրա 
հիմնված գործիքները կարող են որոշակի 
առավելություններ տալ, բայց օրինակ Ալեսին և 
այլք (2014) նշել են, որ մուտքային տվյալները 
պետք է ընտրվեն օգտագործողի կողմից, և միշտ 
չէ, որ պարզ է, թե ինչպես են հայտնաբերվում 
ռիսկերի օրինաչափությունները: Այս ոլորտում 
կատարված աշխատանքներից են Ալեսսիի և 
Դետկենի «պատահական անտառը» (2014), որը 
ըսը էության մեքենայական ուսուցման մեթոդ է՝ 
որոշման ծառերի միջոցով համակարգային 
ռիսկերը հայտնաբերելու վրա: Արհեստական 
նեյրոնային ցանցերը ևս վերջին տարիներին 
ամենաշատ հետազոտված մեքենայական 
ուսուցման տեխնիկաներից է [24]: 2017 թ.-ին 
Ֆրիկեն, Հոլոպայնեն և Սարլինը մեքենայական 
ուսուցման տարբեր մեթոդների, այդ թվում՝ 
նեյրոնային ցանցերի միջոցով, գնահատել են 
ճգնաժամերի կանխատեսման արդյունավետու-
թյունը [25]։ Այնուամենայնիվ, դրանց արդյունք-
ները տարբերվում են տվյալների բազաների և 
գնահատման մոտեցման տարբերությունների 
պատճառով։ 2018 թ.-ին Ռիստոլայնենը դիտար-
կել է Կամինսկիից ստացած 18 երկրների 
ամսական տվյալների 1970/80-ից մինչև 2003 
թթ.-իը բազան: Ռիստոլայնենը կանխատեսման 
24 ամսյա հորիզոնի համար ներառել է 13 
մուտքային հատկանիշներ: Արդյունքում, նեյրո-
նային ցանցի աշխատանքը արագորեն բարե-
լավվում է, երբ թաքնված շերտի միավորների 
թիվը 5-ից ավելանում է 10-ի, բայց շատ չի 
փոխվում ավելի մեծ թվով նեյրոնների դեպքում: 

Ամփոփում։  
Սույն հոդվածն ամփոփ ներկայացնում է 

ճգնաժամերի վաղաժամ ազդանշման համա-
կարգերի մշակման էվոլուցիան և մասնա-
գիտական գրականությունում առկա մեթոդա-
բանական մոտեցումները։ Հաշվի առնելով 
ներկայիս գլոբալ մարտահրավերները, ճգնա-
ժամերի կրկնման հաճախականությունը և 
անկայունություններով պայմանավորված շա-
րունակական բացասական հետևանքները, ՎԱՀ 
մոդելները կարող են էական նշանակություն 
ունենալ քաղաքականություն մշակողների 

համար` թույլ տալով նրանց բացահայտել 
տնտեսության խոցելիությունները և, ձեռնարկել 
կանխարգելիչ միջոցառումներ` ճգնաժամի 
ռիսկերը նվազեցնելու համար: Եթե նույնիսկ 
հնարավոր չլինի ՎԱՀ մոդելների կիրառման 
արդյունքում կանխել բուն ճգնաժամը, գոնե 
հնարավորություն կա նվազագույնի հասցնել 
դրանց անբարենպաստ ազդեցություններն ու 
հետևանքները [26]: 

Ընդհանուր առմամբ ճգնաժամերի և 
տնտեսական անկայունությունների շուրջ 
քաղաքականության խորը ընկալման համար 
մեկ այլ պահանջ է ձևավորվում նոր մեթոդներ 
մշակելը` մոտալուտ ճգնաժամերը կանխա-
տեսելու համար: Ավելին, կարևոր կլիներ 
ուսումնասիրել ֆինանսական խափանումների և 
անկայունությունների 
ժամանակահատվածները, որոնք պարտադիր չէ, 
որ ճգնաժամեր լինեն։ Ինչպես Դիազ-
Ալեխանդրոն իր 1985թ.-ի «Ցտեսություն 
ֆինանսական ռեպրեսիաներ, ողջույն 
ֆինանսական պատահարներ» (“Good-bye 
Financial Repression, Hello Financial Crash”) 
վերնագրով հայտնի աշխատությունում է նշել, 
շատ ճգնաժամեր ֆինանսական ազատակա-
նացման արդյունք են, ինչը թեև ասված է 
զարգացող շուկաների մասին, սակայն 
արդիական է նաև զարգացած տնտե-
սությունների համար։  

Արդյունքում, եթե մոդելների ճգնաժամերի 
ճշգրիտ կանխատեսման հնարավորությունները 
սահմանափակ են, մի պարզ պատճառով, որ 
մինչ հայտնի ռիսկերը դիտարկվում են, կարող են 
առաջանալ նոր ռիսկեր, ապա այս կարո-
ղությունների սահմանափակությունը պետք է 
փոխհատուցվի խոցելիությունը նվազեցնելու 
քաղաքականությամբ:  
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